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摘  要 

全球化与智慧教育背景下，大学英语口语教学受大班制反馈不足、学生自主练习低效等问题制约。本文

定位为基于系统性文献回顾的教学模式构建与应用提案，基于纠正性反馈理论，系统梳理国内外相关研

究与典型案例，分析数智驱动下语音识别技术在英语口语“识别–教学–反馈”环节的应用。研究表明，

语音识别技术可实现段音规模化检测、客观评估与即时反馈，缓解教师反馈压力，支撑“课前–课中–

课后”学习；但在超段音检测、错误原因解释及情感支持上存在局限，需与教师协同形成混合反馈模式。

本文通过综述明确语音识别技术的应用价值与局限，为大学英语口语教学智能化转型提供参考，也为纠

正性反馈理论在新技术场景的应用拓展思路。 
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Abstract 
In the context of globalization and smart education, college English speaking instruction faces chal-
lenges such as limited feedback in large-class settings and low efficiency in students’ autonomous 
practice. This study positions itself as a teaching model construction and application proposal based 
on a systematic literature review. Based on corrective feedback theory, this paper systematically re-
views relevant domestic and international research and representative cases, analyzing the applica-
tion of Automatic Speech Recognition (ASR) technology in the “recognition-instruction-feedback” stages 
of English speaking under intelligent data-driven conditions. The study finds that ASR can achieve 
large-scale phoneme-level detection, objective evaluation, and instant feedback, thereby alleviating 
teachers’ feedback burden and supporting learning before, during, and after class. However, limita-
tions remain in suprasegmental feature detection, error cause interpretation, and emotional support. 
Thus, a hybrid feedback model integrating teacher participation is necessary. Through this review, 
the paper clarifies the value and limitations of ASR in college English speaking instruction, providing 
references for the intelligent transformation of English teaching and expanding the application scope 
of corrective feedback theory in emerging technological contexts. 
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1. 引言 

在全球化与信息化不断加深的背景下，英语口语能力在学术交流与社会交往中的地位日益凸显。然

而在我国英语教学实践中，口语教学长期处于薄弱环节。我国高校大学英语口语教学长期受限于“大班

制授课、教师反馈覆盖不足、学生自主练习缺乏指导”的现实困境。在 40~50 人的常规班级中，教师每

节课仅能对 5~8 名学生进行发音纠错，其余学生的“隐性发音偏误”难以得到及时修正，进而形成固化

习惯[1]。与此同时，学生课后自主练习时，因缺乏即时反馈机制，常陷入“机械重复错误发音”的困境，

导致练习效率低下。这一现实困境使得如何有效提高英语口语教学效率成为外语教育急需解决的问题。 
语音识别技术的发展为改善这一局面提供了新的可能。与传统人工反馈相比，ASR 具有客观性、

一致性和可扩展性的优势，可以大规模应用于课堂与课外学习场景，为教师减轻重复性的检测任务，

也为学习者提供更多自主练习机会。在“智慧教育”和“数智驱动”的大背景下，探索 ASR 在英语口

语教学中的应用已成为学界和教育实践的重要议题[2]。Inceoglu 对 19 名韩国 EFL 大学生的研究显示，

移动端 ASR 练习可显著改善英语/i/元音发音，68%学习者认可其实用价值[3]。但 ASR 也存在明显局

限，Wang & Young 于 2015 年指出仅 30%青少年能通过 ASR 反馈理解错误根源，其余需教师补充元语

言解释[4]。 
基于此，本研究以系统性文献回顾为基础，梳理理论与既有研究，结合典型案例分析揭示 ASR 的功

能与价值，构建可落地的混合反馈教学模式并配套评估方案，最终形成“理论梳理–模式构建–教学提

案–评估设计”的完整逻辑，为英语口语教学的数智化发展提供兼具理论性与实践性的参考。 
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2. 文献综述 

2.1. 理论框架 

语音识别技术源于 20 世纪 50 年代，90 年代隐马尔可夫模型(HMM)提升其识别准确率并推动实用

化。最初，ASR 主要用于语言测试的自动评分，随后逐渐扩展至发音训练、口语练习和交互式学习。其

核心功能不仅是将语音转写为文字，更在于通过算法检测学习者的发音偏误并提供即时反馈，从而形成

“检测–反馈–修正”的学习闭环[5]。 
在教育学和二语习得理论视角下，ASR 的功能与反馈理论高度契合。Swain 的输出假说指出，学习

者在语言产出过程中通过觉察与修正偏误实现习得，而这一过程依赖有效反馈[6]。纠正性反馈(Corrective 
Feedback, CF)理论进一步揭示了反馈在语言学习中的关键作用：其一，反馈帮助学习者注意到输入与输

出之间的差距，形成“注意假说”所强调的显性觉察[7]；其二，反馈通过即时或延迟的形式引导学习者

修正，促进“形式聚焦”与语言内化[8]。 
Lyster 和 Ranta 在其经典研究中将课堂纠正性反馈分为六类，不同反馈类型对学习者注意与 uptake

的影响存在差异[9]。为明确 ASR 与教师的功能边界及协同机制，表 1 将六种反馈类型与 ASR 功能、教

师/同伴角色、学习者行为进行精准对应。 
 

Table 1. Types of corrective feedback and corresponding ASR functions 
表 1. 纠正性反馈类型与 ASR 功能对应关系 

反馈类型 ASR 功能实现情况 教师/同伴角色 学习者行为 

明示性纠正 可实现：标红错误音素/单词、播

放标准语音、生成正确率数据 
补充复杂错误解释、验证 ASR 检

测结果 
对比 ASR 提供的标准音与自身

发音、修正错误并重复练习 

重述 
可实现：将错误发音转写为正确

文本、播放重述后的完整句子音

频 

强化重述场景性、纠正 ASR 未识

别的语境化偏误 
模仿 ASR 或者教师的重述内容、

在真实交际中运用正确表达 

澄清请求 
不可实现：无法理解学习者发音

的语境意图，无法主动发起“请

再说一遍”等请求 

发起澄清提问、引导同伴间相互

澄清 
反思发音模糊的原因、重新组织

语言并清晰表达 

元语言解释 有限实现：仅能提示错误类型，

无法提供规则解释 
提供语法/语音规则解释、举例拓

展 
记录元语言规则、结合规则修正

发音 

引导提示 有限实现：可提供错误位置提示，

无法引导自主发现错误原因 
设计提示问题、引导同伴相互提

示 
基于提示自主探索错误原因、尝

试多种发音方式直至正确 

重复 可实现：重复播放学习者的错误

发音与标准发音，形成对比 
重复学习者的错误发音以引起注

意、组织同伴重复练习 
跟随 ASR 或教师重复正确发音、

通过多次重复固化正确发音习惯 

2.2. 国内外研究现状 

2.2.1. 国外研究现状 
国外对 ASR 与二语口语教学的研究已形成多维度实证体系，围绕 ASR 在语音教学中的技术适配性

与教学有效性展开系统探索，核心成果集中于三个领域。在音段方面，研究者通过元分析与对照实验明

确了 ASR 在音素、单词层面的教学价值。Ngo 等人整合 15 项实证研究，发现 ASR 对段音学习的平均效

应量达 g = 0.82 (大效应)，其中对学习者母语中缺失的英语音素纠错效果最为显著[10]。 
在超音段检测的探索中，国外研究者尝试突破 ASR 在语调、重音等超音段特征教学中的技术瓶颈。

Liakin 针对法语二语学习者设计“ASR + 语调可视化”整合工具，通过波形图实时展示学习者语调的基
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频变化，实验结果显示该工具使法语语调纠错效果显著高于英语场景下 ASR 的超段音纠错效果(5%) [11]；
Derwing 与 Munro 通过跨语言对比研究进一步指出，ASR 超段音检测效果的差异与目标语言的语音特征

直接相关，法语语调依赖固定节奏模式，其声学特征易被算法捕捉，而英语语调随交际语境动态变化，

导致 ASR 检测难度显著增加，这一发现为后续超段音领域的技术优化提供了方向指引[12]。 
在混合反馈模式的实践尝试中，国外研究重点探索 ASR 与教师、同伴反馈的协同路径，以弥补单一

反馈的不足。在 ESL 课堂中，McCrocklin 设计了“ASR 课前诊断–教师课中讲解”的混合模式，学习者

课前通过 ASR 完成段音自主检测并生成个人错误报告，教师课中基于数据聚焦班级高频错误音素开展针

对性讲解，实验结果显示该模式下学习者的段音正确率达 83%，显著高于纯 ASR 自主练习组[13]；2024
年后，Zhong、Xie 与 Yao 构建了“ASR 错误检测-LLM 元语言解释”协同反馈机制，ASR 模块负责精准

定位超音段错误，LLM 模块则为错误生成规则解释与纠正建议。实验数据显示，该机制使学习者的超段

音正确率平均提升 17.8%，显著高于单一 ASR 模式(8.9%)，初步实现了“技术检测 + 智能解释”的融合

应用[14]，这一研究为未来基于数智驱动的个性化语音反馈系统提供了启示。 
综上，国外研究侧重从算法性能、反馈形式及学习机制构建系统化框架，形成以实证研究为核心的

技术与教学融合体系，探讨 ASR 教学功效与学习者认知过程，趋势体现为从段音识别拓展至超段音检测、

从结果性反馈转向解释性反馈、引入大语言模型与多模态交互探索一体化反馈模式。 

2.2.2. 国内研究现状 
国内研究起步相对较晚，重点解决 ASR 技术在国内英语教学场景中的适配性问题。在本土化 ASR

工具的研发与应用方面，研究者针对中国学习者的典型发音偏误优化技术功能。陈桦团队开发的“智能

口语评测系统”，通过调整声学模型的特征权重，将汉语学习者/θ/、/v/音素的错误识别准确率提升至 85%，

该系统在国内 10 余所高校公共英语课堂应用中，实现了 40 人以上大班的全员段音实时检测[15]；2022
年，涂惠燕等人基于手机移动平台开发的 ASR 口语练习工具，其“错误音素即时标红 + 标准音对比播

放”功能，适配中学高考口语备考场景，在广东省 30 余所中学的应用中，工具使用率达 90%，有效缓解

了教师课后口语作业批改的压力[16]。 
在高校与中学场景的教学实证方面，国内研究主要聚焦于 ASR 在标准化英语教学中的有效性验证。

中学场景中，于娇娜以某省重点中学高二 200 名学生为对象，设计人工智能辅助英语口语教学实验，结

果显示一个学期内，学生口语听力平均分提高 3.91 分，其中低分段学生提升最为显著，说明 ASR 与语音

评测技术结合可有效提高学生发音准确率与流利度[17]。霍雨佳进一步指出，借助智能化语音识别工具，

教师可实现学生发音检测与自动纠错，其纠错速度与精度均优于人工听评[18]。在技术与考试评价的结合

方面，国内研究探索 ASR 在口语考试备考与教学质量评估中的应用价值。ASR 辅助英译汉任务显示 ASR
模式下译文产出速度提高 4%~5%，表达质量显著优化，学生接受度评分 6.3 [19]。类似研究也尝试将 ASR
反馈数据与教学质量评估挂钩，如基于 ASR 自动生成的“班级错误热力图”，可直观呈现不同音素错误

频率，为教师优化教学重点与资源分配提供数据依据。 
综合来看，ASR 在二语口语教学中的研究与应用呈现“从识别准确到学习价值、从技术优化到教学

生态构建”的演进趋势。 

3. 研究设计 

本章节基于文献综述与理论分析的进行教学方案设计，在系统梳理国内外关于语音识别技术(ASR)与
纠正性反馈理论的研究成果基础上，构建“识别–教学–反馈”教学模式框架。目的在于以设计形式呈

现文献证据的整合结果，为高校英语口语教学提供可操作的模式参考与理论落地路径。 
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3.1. 研究目的与问题 

研究旨在探讨数智驱动下语音识别技术在英语口语教学中的应用模式。研究聚焦“识别–教学–反

馈”三个环节，分析其在课堂中的作用与局限，从而为英语教师如何在实际教学中有效使用 ASR 提供理

论支撑和实践思路。研究问题包括： 
(1) ASR 在发音识别环节能为教师和学生提供怎样的支持？ 
(2) 教师如何在课堂中将 ASR 识别结果嵌入教学过程？ 
(3) ASR 反馈如何与教师反馈互补，共同提升学习效果？ 

3.2. 研究范围 

研究聚焦大学英语口语课程中的基础发音教学模块，重点覆盖“音素对比训练”“单词重音感知”

“基础对话语音准确性”三大内容维度，探索 ASR 技术在“课前诊断–课中训练–课后巩固”全流程中

的应用路径。 
研究对象确定为大学英语基础口语课程学生，大学生作为数字原生代，对移动端 ASR 工具的操作熟

练度较高，且高校普遍具备公共英语课程体系与多媒体教室，ASR 工具的部署与推广无需额外投入大量

硬件资源，研究成果易复制、易落地。 

3.3. 研究方法 

(1) 文献分析法：梳理国内外研究，提炼 ASR 在语言学习中的应用模式与理论依据； 
(2) 案例研究法：分析典型案例，从“识别–教学–反馈”总结成效与不足； 
(3) 教学设计法：结合文献与案例，提出 ASR 课堂教学设计方案。 

3.4. 研究价值 

理论价值：将纠正性反馈理论与数智技术深度结合，明确 ASR 在“明示性纠正”“重述反馈”中的

功能定位，补充“技术辅助反馈”在二语语音习得理论中的研究空白； 
实践价值：为高校一线英语教师提供“含具体操作细节 + 评估标准”的教学设计方案，解决当前 ASR

教学应用中“重流程、轻落地”的问题，帮助教师快速将技术融入课堂。 

4. 教学设计课例 

基于前文所形成的教学应用方案，该章节为理论驱动的教学设计示例，其作用在于将文献研究中的

结论转化为具体教学流程与评估指标，展示语音识别技术在“识别–教学–反馈”链条中的可行应用方

式，为后续实证研究提供设计蓝本。 

4.1. 教学目标 

(1) 知识目标：掌握 3 组核心最小对比对发音规则：/θ/与/s/；/iː/与/ɪ/；/eɪ/与/e/。 
(2) 技能目标：发音准确性：课后用 ASR 工具读 20 个目标词，三组对比对音素正确率 ≥ 80%；“听

音辨词”测试(10 题)正确率 ≥ 90%。 
口语可懂度：双人对话用 ASR 录制，转写准确率 ≥ 95%；同伴用“简化二语可懂度量表”评分，平

均 ≥ 4 分；教师随机点评评分平均 ≥ 4.2 分。 
(3) 情感目标：对 ASR 辅助练习“接受度评分 ≥ 4 分”(5 分制)；课后自主用 ASR 额外练习学生占

比 ≥ 70%。 
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4.2. 教学对象与时间 

对象：大一非英语专业学生(词汇量 2500~3000，存典型发音偏误)，40 人班； 
时间：45 分钟。 

4.3. 教学流程 

(1)导入(5 min) 
播放 3 组对比对标准音频(think/sink 等)，学生判断发音是否相同； 
结合 PPT 口型图，引导感知差异，引出核心内容。 
(2) 课前诊断回顾(5 min) 
工具：提前 1 周让学生下载“科大讯飞口语评测 APP”，完成 20 个目标词课前诊断； 
课堂：展示班级共性偏误(如/θ/发成/s/错误率 65%)，邀请 2~3 名学生分享个人错误。 
(3) 讲解与示范(12 min) 
结合外教口型视频、发音规则卡，拆解 3 组对比对发音要点(如/θ/舌尖位置、/iː/音长)；学生跟练，教

师巡视纠错，用 ASR 实时检测抽查学生发音。 
(4) 操练与即时检测(10 min) 
4 人一组用操练任务单(5 个短句，词汇 ≤ 3000)练习；学生用 APP 朗读并获取错误标红与标准音对

比，组内互评；网络问题备用同伴互听流程，恢复后补测。 
(5) 交际任务(10 min) 
两人一组“餐厅点餐”角色扮演(对话含 10 个目标音句子，如“Can I have three cakes?”)；用 APP

录制对话生成发音报告，同伴填互评表，教师随机点评 3 组。 
(6) 总结与作业(3 min) 
回顾“ASR 诊断→教师讲解→ASR 检测→互评”链条； 
作业：完成 5 次 ASR 课后自测，录制 1 分钟含目标音的自我介绍上传班级群。 

4.4. 教学评估 

基于文献分析与教学设计框架，本文提出表 2 教学评估体系，以展示语音识别技术(ASR)在混合反馈

教学模式中的应用逻辑。 
 

Table 2. Teaching evaluation framework 
表 2. 教学评估体系 

评估维度 工具 指标 达标标准 评估时间 

发音准确性(音素) 科大讯飞口语评测 APP 3 组对比对音素正确率 ≥80% 课后 

发音准确性(单词) 教师听音辨词测试 10 题正确率 ≥90% 课堂 

口语可懂度(ASR) APP 对话录制 转写准确率 ≥95% 交际任务环节 

口语可懂度(同伴) 简化可懂度量表 4 项指标平均得分 ≥4 分 交际任务环节 

口语可懂度(教师) 简化可懂度量表 4 项指标平均得分 ≥4.2 分 交际任务环节 

学习情感与自主性 APP 后台数据 + 接受度问卷 自主练习比例、接受度 ≥70% 
≥4 分 课后 1 周 
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4.5. 教学效果综合分析 

为弥补当前研究中实证数据的缺失，本部分明确教学设计的预期价值、可能面临的问题，并构建一

套完整的效度评估方案，供未来实证研究直接使用。 

4.5.1. 预期效果 
基于文献研究与案例分析，本教学设计的预期效果从知识、技能、情感三个维度展开： 
(1) 知识维度：课后 1 周内，85%以上学生能准确复述 3 组对比对的发音规则； 
(2) 技能维度： 
发音准确性：课后 ASR 自测中，目标音素正确率 ≥ 80%的学生占比从课前的 30%提升至 75%以上； 
口语可懂度：交际任务中，ASR 对话转写准确率 ≥ 95%的小组占比达 80%，教师评分 ≥ 4.2 分的学

生占比达 70%； 
情感维度：课后接受度问卷中，对 ASR 辅助练习的评分 ≥ 4 分(5 分制)的学生占比 ≥ 80%，自主额

外练习的学生占比 ≥ 75%。 

4.5.2. 潜在挑战 
(1) 超段音检测偏弱：以“ASR基础诊断 + 教师示范/同伴模仿 + 可视化节律练习的三联策略补强。 
解释性反馈不足：引入“ASR 定位 + 教师/LLM 规则解释”流程卡，统一话术与范例。 
(2) 情感负荷与挫败感：设置“二次尝试–分层达标”机制与成长曲线可视化，辅以同伴正向回馈脚本。 
(3) 设备与网络：准备离线操练材料与同伴互评备用流程，网络恢复后补测并合并成绩。 

4.5.3. 效度评估 
本研究的效度评估采用“量化测评与质性访谈相结合”的混合方法：除前后测与问卷外，还设计了

配套的半结构式访谈提纲(见附录)，用于收集学习者对 ASR 反馈、教师协同及情感体验的深度信息。 
前测工具(教学前 1 周实施，时长 20 分钟) 
(1) 音素识别测试(10 题)：播放 3 组对比对的单词音频，让学生判断是否相同，考查基础辨别能力； 
(2) 单词发音测试(20 题)：让学生朗读目标词，由 2 名英语专业教师独立评分(Kappa 系数 ≥ 0.85)，

记录正确率； 
(3) 简短对话测试(1 段)：让学生朗读“餐厅点餐”对话，ASR 转写并记录准确率。 
后测工具(教学后 1 周实施，与前测结构一致，题目替换为同难度新题)：仅新增“听音辨词”测试(10

题)，考查发音规则的迁移应用能力。 

5. 结论与讨论 

5.1. 结论 

本研究以纠正性反馈理论为核心，结合系统性文献回顾、典型案例分析及“课前–课中–课后”全

流程教学设计，聚焦数智驱动下语音识别技术在大学英语口语教学中的应用。 
研究明确了纠正性反馈理论与 ASR 的适配关系，即 ASR 可有效实现纠正性反馈，契合二语习得中

“偏误觉察–修正”逻辑，却在“澄清请求”“元语言解释”“引导提示”上存在功能缺口，需教师补

充，这一适配性填补了该理论在数智教学场景的应用空白。 
在“识别–教学–反馈”链条中，ASR 呈现鲜明功能特征：其优势集中于段音规模化检测与教学流

程优化，可解决传统教学反馈不足问题；局限则体现在超段音检测薄弱、无规则解释能力及缺乏情感支

持，需通过技术协同或教师介入弥补。 
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“ASR + 教师 + 学习者”三位一体混合反馈模式为可行路径，ASR 承担批量检测与即时反馈，教

师负责深度解释与情感引导，学习者通过“对比–互评–修正”形成闭环，既适配大班教学，又助力口

语教学向智能协同转型。 
此外，研究在理论上完善了二语习得与技术融合的论证，在实践中提供了可落地的教学设计；未来

需强化 ASR 的语境适应性与情感功能，纳入情感变量研究，并探索其与 LLM 等技术的融合，以完善数

智化口语教学生态。 

5.2. 讨论 

本研究将 ASR 应用与二语习得理论深度融合，进一步明确了技术在理论实践中的定位。ASR 的明示

性纠正与重述反馈契合课堂纠正性反馈类型，多模态反馈触发输出假说的偏误觉察，帮助学习者感知发

音差距。呼应形式聚焦理论中兼顾效率与深度的主张，为技术辅助反馈的理论落地提供路径。然而本文

也存在以下局限：第一，研究对象局限，仅围绕大学英语口语基础发音教学展开；第二，情感变量缺失，

研究未纳入学习者情感因素分析，ASR 的实时错误标红、正确率量化显示可能引发低水平或内向学习者

的焦虑情绪，而这一影响未被纳入模式设计，难以全面覆盖学习者的学习体验。 
在智能化学习环境中，大学英语口语教学应从基础发音逐步过渡到高阶口语能力，构建“语音–语

流–语篇”的递进体系。阶段 A 注重音段准确性(如最小对立音、词重音与节律操练)；阶段 B 聚焦语流

迁移，通过跟读与复述发展语速与节奏；阶段 C 提升语篇整合与交际可懂度。ASR 在 A 阶段提供高密度

纠错，在 B 阶段量化节律与停顿，在 C 阶段与教师、同伴协同实现综合评估。LLM 可弥补 ASR 在解释

性反馈和情感支持上的不足，实现“检测–解释–练习”闭环，并通过差错档案与成长型反馈增强学习

动机。教师作为中枢，利用学习分析可视化数据，促进“以教促评、以评促学”的循环。未来的智能口语

教学可构建多层协同框架：ASR 负责检测，LLM 提供解释与个性化支持，学习分析连接课堂与课后，教

师与同伴承担情感与语篇指导，共同实现“技术检测–智能解释–人本协同–数据驱动改进”的一体化

教学路径。 
未来研究可以从三个方向进一步深入：一是开展实证实验，结合前测后测与纵向追踪，验证 ASR 在

不同水平学习者中的长期效果；二是探索 ASR 在超段音、交际策略和跨文化表达等高阶能力训练中的潜

力；三是关注学习者情感因素，考察 ASR 使用过程中对学习动机、焦虑水平与自我效能感的影响。通过

这些方向的扩展，ASR 在外语教学中的角色将被进一步明确与优化。 
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附  录 

本访谈旨在了解语音识别技术(ASR)在大学英语口语教学中的应用效果与反馈机制，探讨其在纠正性

反馈理论框架下的人机协同作用。研究以学习者和教师为对象，通过 20~30 分钟的半结构式个别访谈，

收集其在 ASR 辅助教学中的使用体验、反馈感知及教学策略，以分析 ASR 在口语教学中的优势与局限，

并为构建混合反馈模式提供参考。 
(一) ASR 使用总体体验 
1. 你多长时间使用一次 ASR (如讯飞听见、SpeechAce 等)进行英语口语练习？ 
2. 在哪些类型的任务中(朗读、对话、自由表达)你觉得 ASR 最有帮助？ 
3. 使用 ASR 时，你的感受如何？(如兴趣、信心、焦虑、挫败感等) 
(二) 对反馈类型的感知与反应 
4. ASR 系统通常会给出哪些反馈形式？(如错误标记、标准读音、分数、文本对比等) 
5. 收到 ASR 反馈后，你会如何处理？(立即改正、忽略、记录下来等) 
6. 与教师反馈相比，你认为 ASR 反馈在准确性、实用性和清晰度方面如何？ 
7. 在六种纠正性反馈类型中(明示性纠正、重述、澄清请求、元语言反馈、引导提示、重复)，你认为

ASR 在哪些方面表现较好，哪些方面仍有不足？ 
(三) 教师—技术协同 
8. 你的教师在课堂上是否使用或讲解 ASR 的反馈结果？如何使用？ 
9. 当 ASR 的结果与教师的反馈不一致时，你更倾向于相信哪一方？为什么？ 
10. 你认为教师应如何帮助学生更好地理解和利用 ASR 反馈？ 
(四) 学习效果与反思 
11. 使用 ASR 之后，你在发音、流利度或自信心方面有哪些变化？ 
12. 你是否觉得 ASR 促进了自主学习或自我监控能力的提升？ 
13. 使用过程中，你遇到了哪些困难或挑战？(如技术问题、反馈不清、情绪影响等) 
14. 你希望 ASR 系统今后增加哪些功能或支持？(如解释原因、情感激励、同伴反馈等) 
(五) 未来展望与建议 
15. 你认为未来 ASR 或人工智能(如大语言模型)能如何更好地支持口语学习？ 
16. 如果可以选择，你更希望独立使用 ASR、与同伴协作使用，还是在教师指导下使用？为什么？ 
17. 你会给其他即将使用 ASR 进行口语学习的学生或教师什么建议？ 

 
 

 

https://doi.org/10.12677/ae.2025.15112199

	数智驱动背景下的语音识别技术在英语口语教学中的应用研究
	摘  要
	关键词
	A Study on the Application of Speech Recognition Technology in English Speaking Instruction under the Data-Intelligence-Driven Context
	Abstract
	Keywords
	1. 引言
	2. 文献综述
	2.1. 理论框架
	2.2. 国内外研究现状
	2.2.1. 国外研究现状
	2.2.2. 国内研究现状


	3. 研究设计
	3.1. 研究目的与问题
	3.2. 研究范围
	3.3. 研究方法
	3.4. 研究价值

	4. 教学设计课例
	4.1. 教学目标
	4.2. 教学对象与时间
	4.3. 教学流程
	4.4. 教学评估
	4.5. 教学效果综合分析
	4.5.1. 预期效果
	4.5.2. 潜在挑战
	4.5.3. 效度评估


	5. 结论与讨论
	5.1. 结论
	5.2. 讨论

	参考文献
	附  录

